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sistemas requer andlise critica, verificacao
humana e compreensdo dos seus limites. Para
usuarios mais atentos, esse tipo de limitacdo pode
se transformar em oportunidade: exige verificacao
minuciosa de fontes e informagdes, estimulando a
busca ativa por conhecimento e evidéncias,
desenvolvendo habilidades criticas baseadas na
confiabilidade e no rigor cientifico.

Os modelos supervisionados utilizam dados
previamente validados, e sua preciséo depende da
gualidade e diversidade dessas informagdes. Os
modelos ndo supervisionados, por sua nhatureza
exploratéria, revelam padrdes que exigem
validacdo por especialistas para garantir robustez
cientifica. A escolha do tipo de IA deve considerar
0 objetivo da pesquisa, a qualidade dos dados e o
grau de validagdo exigido, reforcando a
importancia de bases auditadas e validadas por
especialistas para que os modelos se mantenham
confiaveis e aplicaveis a pratica clinica.

Entre muitas aplicabilidades na pesquisa
cientifica, destacam-se as ferramentas de |IA que
auxiliam a elaboracdo de protocolos, revisdo de
literatura, identificacdo de lacunas no
conhecimento cientifico e até mesmo no desenho
de experimentos, como a verificagdo de novas
hip6teses. Como exemplo, os algoritmos podem
analisar grandes bancos de dados gendmicos, de
imagens médicas ou rapidas correlagbes entre
tratamentos, diagnésticos, custos e progndsticos
provenientes de prontuarios eletronicos.! Essa
capacidade é estratégica para acelerar, por
exemplo, a descoberta de biomarcadores, a
identificacdo de alvos terapéuticos e a andlise de
padrdes epidemioldgicos. Além disso, amplia as
oportunidades para jovens pesquisadores,
especialmente aqueles de regides com menor
infraestrutura, que podem acessar ambientes
computacionais em nuvem ou modelos pré-
treinados, inserindo-se de forma produtiva na
pesquisa cientifica desde o inicio de suas
carreiras, contribuindo para a diversidade nos
espacos de producdo do conhecimento.

Outra vantagem ¢é a andlise de grandes
volumes de dados (big data) pela 1A, com
processamento em larga escala e velocidade, o
gue permite superar antigos desafios, desde
identificar intera¢cdes complexas em ensaios com
milhares de individuos até monitorar tendéncias
em tempo real. Em contextos como pandemia,
genética e saude populacional, essa capacidade
permite respostas rapidas e precisas.

Tais avangos, entretanto, ndo estéo isentos de
desafios e riscos significativos e que precisam ser
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reconhecidos, como, por exemplo, a falta de
sustentabilidade energética. O processamento de
modelos complexos, como os LLM ou redes de
aprendizagem profunda, demandam enorme
consumo de energia, com elevada emissdo de
carbono, um problema especialmente
preocupante em paises emergentes, onde 0s
custos podem inviabilizar sua adocdo em larga
escala. Outro ponto critico € o aspecto cognitivo e
formativo dos pesquisadores, como acomodacéo
mental, particularmente entre jovens cientistas, ao
depender excessivamente da IA. Isto é, abreviar o
gradativo processo de aprendizado ao pular
etapas fundamentais, como a leitura critica e
aprofundada, a reflexdo sobre evidéncias e o
confronto de diferentes perspectivas, pode
comprometer a formacdo de competéncias
analiticas solidas, reduzindo a capacidade do
pesquisador de avaliar informacdes com rigor e de
construir interpretagdes fundamentadas. Apressar
0 processo de amadurecimento intelectual e
empobrecer a capacidade de pensamento critico
sdo consequéncias provaveis.

Para pesquisadores com pouca experiéncia e
repertério académico, a tendéncia de modelos
generativos como os LLM, pelo fato de produzirem

descricbes superficiais ou imprecisas,
representam um desafio adicional. Sem
conhecimento sélido para identificar
inconsisténcias, ha o risco de absorver e

reproduzir informacgdes equivocadas,
comprometendo a qualidade da producéo
cientifica.

Nessa perspectiva, Aaron French? questiona:
‘o ChatGPT esta nos deixando burros?” O autor
conclui que ao delegarmos tarefas cognitivas a A,
corremos o risco de enfraquecer nossa habilidade
de pensar criticamente, resolver problemas
complexos e se engajar profundamente com o
conhecimento. O autor destaca o efeito Dunning-
Kruger, onde um individuo tende a julgar-se capaz
por ndo reconhecer suas limitacBes. Isso pode
levar a uma falsa sensacédo de compreenséo e,
sem a devida reflexdo, resulta em autoconfianca
artificial, enquanto empobrece sua cognic¢do. Por
outro lado, Samantha Green,® no Scholarly
Kitchen, afirma que o medo diante da IA pode
impulsionar aprendizado e inovacdo, e que o
ceticismo informado € uma oportunidade de liderar
com ética e estratégia para moldar o futuro
tecnoldgico.

De fato, o uso critico e reflexivo da IA,
sobretudo no ambito das pesquisas cientificas,
pode potencializar a inteligéncia humana ao gerar
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ideias, estimular curiosidade e aprofundar
discussdes, porém trata-se do ponto de partida,
nao o fim de um longo processo. A cultura de uso
responsavel e ético, com validagao critica dos
resultados automatizados, exige argumentacao

solida, livre de atalhos, evitando-se vieses
algoritmicos, discriminacdo, ou acomodacgéo
intelectual.

O futuro da IA na pesquisa cientifica direciona
para uma integragdo cada vez mais profunda entre
ciéncia de dados, bioinformatica e praticas
clinicas.* Tendéncias emergentes incluem o uso
de modelos multimodais capazes de correlacionar
dados clinicos, genémicos e ambientais. O avanco
da Explainable Al (IA Explicavel), que busca
aumentar a transparéncia e interpretabilidade dos
algoritmos e o fortalecimento de frameworks éticos
e regulatdrios, para garantir seguranca,
privacidade e equidade no uso dessas
tecnologias. A medida em que a IA se torna mais
acessivel e especializada, espera-se que nao
apenas acelere descobertas cientificas, mas
também personalize estratégias de prevencao e
predicdo. Contudo, o sucesso dessa trajetéria
dependerd de investimentos em capacitacdo
critica dos  pesquisadores, infraestrutura
sustentavel, e de wuma governangca global
colaborativa, capaz de equilibrar inovacdo com
responsabilidade social.

As inovacgbes em IA também incluem o ajuste
fino de modelos fundacionais com bases clinicas
especializadas, promovendo assim: maior
seguranca e  preciséo nas  respostas
automatizadas, o uso de I|A generativa para
sintese rapida de evidéncias cientificas, a
integracdo com dispositivos vestiveis e sistemas
de Internet das Coisas Médicas, possibilitando
estudos com dados em tempo real, e a aplicagéo
da IA na identificac&o e reducéo de desigualdades
em saude. Além disso, cresce o interesse por
modelos hibridos, que combinam raciocinio
simbdlico e aprendizagem estatistica,
aproximando a IA do raciocinio clinico humano.
Tais inovacgdes reforcam que o futuro da IA na
ciéncia sera tanto técnico quanto ético, exigindo
compromisso com qualidade, justica e
transparéncia.

Nas tendéncias emergentes, destaca-se a
visdo de Eric Topol, em palestra para o National
Institutes of Health,® ao defender que a IA ndo atua
apenas na analise de dados, mas abre caminho
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favorecendo a conexdo clinica com os pacientes,
transformando o cuidado em salde. Segundo
Topol,> o avangco da IA também desafia os
paradigmas metodoldgicos tradicionais, exigindo
abordagens capazes de integrar dados n&o
estruturados e formas dindmicas de coleta e
andlise, ao mesmo tempo em que redefine as
formas de investigar, sistematizar e aplicar o
conhecimento cientifico.®

Cada vez mais, algoritmos de aprendizado
profundo s8o empregados para revelar
correlacdes e padrdes complexos em bancos de
dados heterogéneos, possibilitando a formulagéo
de hipdteses inovadoras a partir de evidéncias
empiricas robustas. Além disso, ao ampliar o
acesso as ferramentas analiticas de ponta, a IA
contribui para a democratizagdo da pesquisa
translacional, permitindo que instituicbes com
menor infraestrutura tecnoldgica participem de
estudos colaborativos e multicéntricos. Nesse
contexto, o papel da IA vai além da aceleragdo da
analise, ao redefinir as formas de investigar,
sistematizar e aplicar o conhecimento cientifico,
desde que acompanhada de um compromisso
ético com a qualidade, transparéncia e equidade
na producéo de saberes em salde.®

Outro movimento relevante é a énfase na
transparéncia e rastreabilidade no
desenvolvimento de modelos de IA, com registro
detalhado de dados de treinamento, versdes
utilizadas e critérios de validacdo, préticas
conhecidas como model cards e transparency
statements, que fortalecem a reprodutibilidade
cientifica.® Ademais, cresce o reconhecimento da
necessidade de governanca multissetorial,
envolvendo desde especialistas  técnicos,
profissionais de salde até pacientes, reguladores
e formuladores de politicas, para garantir que as
solugdes em IA respondam as demandas reais,
mantenham a confianca publica e preservem
relevancia ética e pratica.®

Por fim, a IA tem um potencial extraordinario
para acelerar e democratizar a producdo de
conhecimento, sendo a chave do sucesso a forma
como tais ferramentas sdo utilizadas. Tratar
respostas de IA como ponto de partida e ndo como
ponto final exige disciplina intelectual, senso critico
e responsabilidade ética. Esse é o0 cerne para
ampliar a inteligéncia humana, e ndo a substituir.
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